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Objetivos del + Comprender qué s el sesgo
. . algoritmico y cCOmo se origina.
aprendizaje

‘  [dentificar los diferentes tipos
E n sistemas de |A.
« Reconocer |los riesgos

de sesgo en los datos y los
o asociados al uso de la A en

p O ca s N contextos educativos.

A | * Analizar el impacto de sesgo
W en la equidad y la inclusion.

pa I a b ra s . » Aplicar estrategias basicas

para mitigar el sesgo en su
practica docente.
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Conceptos clave y definiciones

CONCEPTOS FUNDAMENTALES PARA IDENTIFICAR Y ‘
ABORDAR LOS SESGOS EN LOS SISTEMAS DE IA

Sesgo algritmico

El sesgo algoritmico se produce cuando un sistema de inteligencia artificial
genera resultados sistematicamente injustos debido a datos sesgados, decisiones
de diseno o supuestos implicitos

Sesgo de representacion

El sesgo de representacion se produce cuando determinados grupos estan
infrarrepresentados o sobrerrepresentados en los datos de entrenamiento.

Sesgo historico
El sesgo histdrico se produce cuando los conjuntos de datos reflejan
desigualdades del pasado que los sistemas de |A reproducen o amplifican
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cQué es el sesgo algoritmico? o

Como surgen las distorsiones en los datos y los
algoritmos de la IA.

e Elsesgo algoritmico se produce cuando un sistema de |A
genera resultados sistematicamente injustos o desiguales
debido a los datos o0 a la forma en que interpreta la
informacion.

e No siempre es intencionado, pero puede reproducer o
amplificar las desiguldades existentes.

e Elsesgo algoritmico no es solo una cuestion técnica, sino
también un reflejo de las desigualdades sociales mas
amplias arraigadas en los datos y las practices

INnstitucionales.
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Principales tipos

de sesgo

e

Sesgo histérico ‘

Cuando los datos de entrenamiento
reflejan desigualdades del pasado
que quedan integradas en el sistema
de inteligencia artificial.

Sesgo de agregacion ‘

Cuando se aplica un Unico modelo a
grupos diversos sin tener en cuenta
las diferencias.

Sesgo de representacion ‘

Cuando ciertos grupos estan
infrarrepresentados o
sobrerrepresentados en los datos
de entrenamiento.
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Sesgo de mediciéon ‘

Cuando los datos utilizados no
reflejan con precision lo que
pretenden evaluar.

Sesgo de disefo ‘
o implementacion

Introducidos por decisiones humanas a la
hora de definir variables, categorias o
criterios de evaluacion.

Sesgo de confirmacioéon ‘

Cuando los desarrolladores o
disehadores eligen datos o
caracteristicas que refuerzan las
suposiciones existentes...
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Riesgos relacionados con los datos derivados del sesgo algoritmico

Como los datos pueden dar lugar a resultados injustos en los sistemas de IA
aplicados a la educacion.

El sesgo algoritmico suele tener su origen en los propios datos.

Cuando los conjuntos de datos son incompletos, desequilibrados o estan mal estructurados, los
sistemas de |A pueden generar resultados distorsionados o injustos.

Riesgos clave relacionados con los datos:

e Infra-representacion de determinados grupos de estudiantes- es posible que las experiencias
y necesidades de algunos alumnus no se reflejen adecuadamente.

e Conjuntos de datos desequilibrados- el sistema puede funcionar major para los grupos
mMayoritarios que para las minorias.

e Uso de variables proxy (indicadores indirectos) - Variables como el Cédigo postal o el tipo de
centro educativo pueden reflejar involutariamente diferencias socioecondmicas o demograficas.

e Datos de baja Calidad o incoherentes- |la informacién inexacta u obsoleta puede distorsionar
las predicciones y recomendaciones.

e Dependencia excesiva de los datos cuantitativos- las complejas realidades educativas pueden
reducirse a métricas simplicadas

Si los datos estan sesgados, incluso un algoritmo técnicamente
solido puede arrojar resultados sesgados.
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El impacto del sesgo algoritmico en la
equidad educativa

Como pueden influir los sistemas de IA en la igualdad de oportunidades en la educacion superior

-~ N Cuando los sistemas de |A incorporan sesgos, pueden afectar de forma Desigual a distintos grupos de
estudiantes, incluso sin una intencion explicita. Las posibles repercusiones en el ambito educativo son:

e Resultados de evaluacion injustos o desproporcionados. Ciertos perfiles de estudiantes pueden recibir

~ { sistematicamente calificaciones o recomendaciones menos favorables.

e Refuerzo de las desiguldades preexistentes. Los patrones histéricos pueden reproducirse en los analisis
predictivos o en las recomendaciones sobre itineraries académicos.

e Restriccion de las oportunidades académicas. Los sistemas de orientacidén o seguimiento pueden influir
en las decisions futuras y la progression de |los estudiantes.

e Pérdida de confianza en la tecnologia educativa. La percepcidn de injusticia puede minar la confianza en
las herramientas digitales y las practices insitucionales.

e Repercusion en la inclusion y la diversidad. Ciertos grupos pueden verse sistematicamente en
desventaja

Un sistema predictivo disefiado para identificar a los «estudiantes en situacion de riesgo» puede sefalar
de manera desproporcionada a los estudiantes procedentes de entornos desfavorecidos si los datos
histéricos sobre el abandono escolar reflejan las desigualdades estructurales existentes.
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Medidas practicas para mitigar el
sesgo algoritmico y promover la
equidad en la |A aplicada a |a

educacion
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Aunqgue no siempre es posible eliminar por complete los sesgos, estos pueden
identificarse y reducirse mediante decisions conscientes en la practica docente.

Cuestionar si los datos utilizados representan adecuadamente todos los
perfiles de los estudiantes .

Mantener una supervision humana active y revisar las recomendaciones
generadas por la IA antes de tomar decisions académicas.

Promover |a transparencia explicando a los estudiantes como se utilizan las
herramientas de |A y cUales son sus limitaciones..

Observar si determinados grupos se ven afectados de forma sistematica.

Revisar la representatividad de los datos valorando si el sistema se ha

entrenado con conjuntos de datos diversos o si algunos grupos pueden estar
infrarrepresentados.

Comparar si el Sistema produce resultados sistematicamente diferentes en
funcion del género, el origen, el idioma u otros factores relevantes..

Escuchar las perspectivas de los estudiantes para identificar si algun grupo

percibe un trato desigual. e
:***** Co-funded by
N the European Union




Q)
T R U ST /\ ‘I) ( INICIO OBJETIVOS CONTENIDO CONTACTO )

¢Puedes identificar el sesgo?
Aplica lo que has aprendido

El sesgo algoritmico no siempre es evidente. A menudo se
manifiesta de forma sutil en las herramientas educativas y los
sistemas de toma de decisiones. En esta actividad, analizaras
situaciones educativas reales e identificaras el tipo de sesgo
presente.

Pon en practica tus conocimientos y pona prueba tu

sentido critico

Comienza la actividad

Co-funded by
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Fomentar |la equidad en la educacion no solo requiere
buenas intenciones, sino tamblién una conciencia critica
o de codmo la tecnologia influye en las oportunidades. ®
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